
การจัดหมวดหมูเอกสารภาษาไทยดวยเครือขายฟงกชันฐานรัศมี  
Thai Document Categorization with Radial Basis Function Network 

 
นิเวศ จิระวิชิตชัย 1  ปริญญา สงวนสัตย 2  และพยุง มีสัจ3    

 
1ภาควิชาเทคโนโลยีสารสนเทศ  คณะเทคโนโลยีสารสนเทศ มหาวิทยาลัยเทคโนโลยีพระจอมเกลาพระนครเหนือ  

2คณะเทคโนโลยีสารสนเทศ มหาวิทยาลัยรังสิต 
3ภาควิชาครุศาสตรไฟฟา  คณะครุศาสตรอุตสาหกรรม มหาวิทยาลัยเทคโนโลยีพระจอมเกลาพระนครเหนือ  

Emails: nivet99@hotmail.com,  sanguansat@yahoo.com,  pym@kmutnb.ac.th 
 
 

บทคัดยอ 
งานวิจัยน้ีนําเสนอวิธีการจัดหมวดหมูเอกสารภาษาไทย ดวยเครือขาย
ฟงกชันฐานรัศมี (Radial Basis Function Network) โดยใชวิธีการลด
คุณลักษณะรวมกับอัลกอริทึมเครื่องจักรการเรียนรู  จากการทดลองพบวา
เมื่อลดคุณลักษณะดวยคาสถิติไคสแควร(Chisquare) และเรียนรูดวย
เครือขายฟงกชันฐานรัศมีใหคาความถูกตอง (Accuracy)  เทากับ 85.64 %  
และคา F-Measure เทากับ 85.80 %  ซึ่งการลดคุณลักษณะดวยคาสถิติไคส
แควร สามารถลดขนาดของขอมูลลงถึง 93.11% โดยไมสงผลตอ
ประสิทธิภาพในการจัดหมูเอกสารแตอยางใด 
คําสําคัญ: การลดมิติขอมูล ,เครื่องจักรการเรียนรู, การจําแนกประเภท
เอกสาร                         
                          
                                                     Abstract 
This research presented Thai document categorization with Radial Basis 
Function Network. The feature reduction of the document is done before 
processing by machine learning. The experimental results showed that 
reducing the feature by Chisquare method and process with Radial Basis 
Function Network  yielded a very high classification with the  Accuracy 
equal to 85.64 %  and  F-Measure  equal to 85.80 %  Data reduction 
with Chisquare to reduce the size of the data to 93.11%. 
Keywords: feature reduction, machine learning, text classification 

1. บทนํา 
ปจจุบันการขยายตัวดานการใชงานระบบคอมพิวเตอร และอินเทอรเน็ต
ตลอดชวงระยะเวลาที่ผานมา มีแนวโนมในการใชงานเพิ่มมากขึ้นอยาง
รวดเร็ว สงผลใหเกิดการสรางและเก็บขอมูลหลากหลายชนิดในรูปแบบ
อิเล็กทรอนิกสมากมาย ซึ่งหนึ่งในขอมูลอิเล็กทรอนิกสเหลานี้คือ ขอมูล
ประเภทเอกสาร เชน จดหมายอิเล็กทรอนิกส เว็บเพจ เอกสารขาว ไฟลงาน
เอกสารตาง ๆ ซึ่งเปนขอมูลท่ีมีปริมาณและเนื้อหาที่หลากหลายมากขึ้น ทํา
ใหยากตอการคนหาและจัดเก็บหมวดหมูเอกสาร ดังนั้นการสืบคนและการ

จัดการเอกสารจะงาย และเปนไปตามความตองการ ตองอาศัยการจัดแบง
เอกสารเปนกลุม หรือหมวดหมูใหสอดคลองและตรงกับดัชนี เพื่อให
จัดเก็บและคนคืนเอกสารไดอยางรวดเร็วและมีประสิทธิภาพ จึงมีความ
จําเปนตองอาศัยผูเช่ียวชาญในการจัดกลุมขอมูล ฉะนั้นจึงเปนการยากใน
การที่จะจัดกลุมหรือแยกประเภทเอกสาร ย่ิงหากเอกสารมีปริมาณมากขึ้น
ทุก ๆ วัน ซ่ึงตองพ่ึงพาทรัพยากรบุคคลในการจัดหมวดหมูเอกสารเหลานี้
มากตามไปดวยเชนกัน ทําใหมีการคิดคนพัฒนากระบวนการ ในการจัด
หมวดขอมูลที่มีขนาดใหญเหลานี้ใหเปนไปแบบอัตโนมัติ เพ่ือที่จะสามารถ
จําแนกกลุมขอมูล เพื่อใชประโยชนจากขอมูลและการจัดการกับขอมูลใหมี
ประสิทธิภาพ รองรับการสืบคนจากผูใชงานเอกสารอยางถูกตองและ
เหมาะสม [1,2] 
 เน่ืองจากงานวิจัยดานการหมวดหมูเอกสารสวนใหญ ในปจจุบัน 
มุงเนนไปในการหมวดหมูเอกสารภาษาอังกฤษ ยังขาดงานวิจัยดานการจัด
หมวดหมูเอกสารภาษาไทย จากความสําคัญของปญหาดังกลาว ผูวิจัยจึงมี
แนวคิดที่จะพัฒนาประสิทธิภาพการจัดหมวดหมูเอกสารภาษาไทย โดย
นําเสนอแบบจําลองการจัดหมวดหมูของเอกสารภาษาไทย โดยงานวิจัยน้ี
ไดนําเสนอวิธีการลดคุณลักษณะของเอกสาร ดวยคาสถิติไคแสควร 
(Chisquare) [3] และทําการทดสอบประสิทธิภาพการจําแนกประเภทของ
เอกสารภาษาไทยดวยวิธีวิธีเครือขายฟงกชันฐานรัศมี ในบทความนี้
ประกอบดวยสวนตาง ๆ ดังน้ี  สวนที่ 2  กลาวถึงทฤษฎีที่เก่ียวของ  สวนที่ 
3 กลาวถึงวิธีการวิจัย สวนที่ 4 ผลการทดลอง และสวนที่ 5 สรุปผลและ
ขอเสนอแนะ  
 

2. ทฤษฎีที่เก่ียวของ 
2.1 การตัดคํา (Word Segmentation) 
การประมวลผลจําแนกหมวดหมูเอกสารภาษาไทยไดอยางมีประสิทธิภาพ
น้ันมีปญหาเบื้องตนคือ การตัดคําในภาษาไทย ซ่ึงลักษณะการเขียนใน
ภาษาไทยนั้นจะมีการเขียนติดตอกันเปนสายอักขระ โดยไมมีเครื่องหมาย
วรรคตอนแสดงการแบงคํา ดังเชนภาษาอังกฤษซึ่งใชชองวาง(Space) คั่น
ระหวางคํา  ซึ่งเปนอุปสรรคอยางหน่ึงที่เพื่อแบงสายอักขระไทยออกเปนคํา  
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จึงไดมีผูคิดคนพัฒนาวิธีการตัดคําแบงไดเปน หลักการตัดคําโดยใชกฎ 
(Rule Base Approach) หลักการตัดคําโดยใชอัลกอริทึม (Algorithm 
Approach) หลักการตัดคําโดยใชพจนานุกรม (Dictionary Approach) และ
หลักการตัดคําโดยใชคลังขอมูล (Corpus Base Approach) แตละวิธีการ
ตางๆ ก็ใหผลในดานความถูกตอง ความรวดเร็วของการทํางานและปริมาณ
การใชทรัพยากรที่แตกตางกัน จากการศึกษาเปรียบเทียบประสิทธิภาพวิธี
ดังกลาว พบวาวิธีตัดคําที่เหมาะสมกับการจัดหมวดหมูเอกสารคือ วธีิการ
ตัดคําแบบยาวที่สุด  (Longest Matching) ซึ่งมีวิธีการตรวจสอบสายอักขระ 
(String) ท่ีเขามาจากซายไปขวากับพยางคท่ีเก็บไวในพจนานุกรม ในกรณีที่
ตรวจสอบแลวปรากฏวาพบพยางคมากกวา 1 พยางคในพจนานุกรม ก็ให
เลือกแบงพยางคโดยเลือกพยางคท่ียาวท่ีสุด แลวทําตอไปเรื่อย ๆ จนจบสาย
อักขระ [4]  
 
2.2 การกําจัดคําหยุด (Stop-Word List Removal) 
เปนการนําคําที่ไมมีนัยสําคัญออก โดยท่ีไมทําใหความหมายของเอกสาร
เปลี่ยนแปลงคําที่ไมมีนัยสําคัญ ในที่นี้หมายถึง คําท่ีใชกันโดยทั่วไปไมมี
ความหมายสําคัญตอเอกสาร เมื่อตัดออกจากเอกสารแลว ไมทําใหใจความ
ของเอกสารเปลี่ยนแปลง ตัวอยางเชน คําบุพบท เปนคําท่ีใชเช่ือมคําหรือ
กลุมคําใหสัมพันธกัน คําสันธานเปนคําที่ทําหนาที่เช่ือมคํากับคํา เปนตน 
คําหยุดมักเปนคําที่ปรากฏขึ้นบอยคร้ังในเอกสาร และปรากฏในเอกสาร
เกือบทุกฉบับ จึงถือไดวาคําหยุดเปนคุณลักษณะที่ไมเกี่ยวของหรือไมมี
ประโยชนในการคนคืน หรือการจําแนกหมวดหมู   ดังนั้นการกําจัดคําหยุด
จึงเปนกระบวนการเพื่อกําจัดคุณลักษณะที่ไมเปนประโยชนและ ลดขนาด
ของดัชนีลง ซึ่งจะชวยประหยัดทั้งพื้นที่และเวลาในการประมวลผล  [5-6] 
 
2.3 การหารากศัพท (Stemming)  
เปนการหารูปเดิมของคํา หรือหาคําท่ีมีความหมายคลายกัน เพื่อปรับรวม
ใหเปนคําเดียวกัน การหารากศัพทเปนกระบวนการที่ควรทํากอนการจัดทํา
ดัชนี ทําใหสามารถลดขนาดของดัชนีลงและ เพิ่มประสิทธิภาพในการคน
คืน หรือ   การจําแนกหมวดหมู การหารากศัพทของคําภาษาไทยนั้น จะใช
วิธีการรวบรวมคําศัพทที่มีความหมายคลายกัน หรือมีรากศัพทเดียวกันไว
เปนรายการคําศัพท หรือจัดเก็บในคลังคํา เพื่อใชในการเปรียบเทียบหาราก
ศัพท[5-6] 
 
2.4 การสกัดคุณลักษณะ (Feature Extraction) 
การสกัดคุณลักษณะเอกสาร คือการดึงคุณลักษณะ (Feature) ของเอกสาร
ออกมา ซ่ึงการดึงคุณลักษณะออกมานั้น     ตองกําหนดกอนวาจะใชอะไร 
เปนตัวแทนคุณลักษณะของเอกสาร และใชคาใดแทนคุณลักษณะเอกสาร
น้ัน จากการสํารวจงานวิจัยที่ผานมาทั้งในประเทศและตางประเทศพบวา 
สวนใหญจะใชคําเปนตัวแทนคุณลักษณะของเอกสารและใชคาความถี่ของ
คําเปนคาของคุณลักษณะ นอกจากการใชคําเดี่ยวแลวยังสามารถใช วลี 
หรือกลุมของคํา ประโยค แทนคุณลักษณะของเอกสารไดเชนกัน  ตัวแทน

คุณลักษณะของเอกสารที่นิยมใชในการจัดหมวดหมูเอกสารขอความคือ ถุง
คํา (Bag of words) ซึ่งจะเก็บอยูในรูปแบบของเวกเตอร ในงานวิจัยน้ีใช
คุณลักษณะแบบคําเดียว (Single word) [7-8]    
 
2.5 การสรางดัชนี (indexing) 
เน่ืองจากคอมพิวเตอรไมสามารถจําแนกหมวดหมู ของเอกสารซึ่งเปน
ภาษาธรรมชาติโดยตรงได ดังนั้นจึงตองแปลงเอกสารใหอยูในรูปแบบ ที่
คอมพิวเตอรสามารถใชในการเรียนรูได ขั้นตอนในการแปลงเอกสาร 
เรียกวา การทําดัชนี (Indexing) เพ่ือสรางตัวแทนเนื้อหาของเอกสาร 
สําหรับใชในกระบวนการเรียนรู วัตถุประสงคของการสรางดัชนีคือ การ
คํานวณหาคาที่จะมาใชเปนคาคุณลักษณะของเอกสาร หรืออาจจะเรียกได
วาการหาคาน้ําหนัก (term weighting) การสรางดัชนี โดยทั่วไปที่นิยมใช
กัน จะเร่ิมจากการสรางเวกเตอรตัวแทนเอกสาร จากนั้นจะสรางเมตริกซ
ของกลุมเอกสารขึ้นจากเวกเตอรเอกสารทั้งหมดในกลุม ซึ่งงานวิจัยน้ีใช
การสรางดัชนีจากสูตร tf-idf weighting [5-8]    
 

)log(*)1log( ik
in

Nf +  

    ikf  = เปนความถี่ของคํา i ในเอกสาร k 
        N     = จํานวนเอกสารทั้งหมดรวมของทุกกลุม 
                ni     =  จํานวนเอกสารทั้งหมดที่มีคํา i เกิดขึ้น 
 
2.6 การเลือกคุณลักษณะ (Feature Selection) 
จากท่ีกลาวมาจะพบวาเอกสารนั้น มีแนวโนมที่จะเพิ่มปริมาณสูงขึ้นทุกวัน 
ทําใหเอกสารที่ทําการทดสอบ มีจํานวนคุณลักษณะที่สกัดไดจํานวนมาก 
ซึ่งจํานวนคุณลักษณะที่มากน้ัน สงผลตอประสิทธิภาพของการจําแนก
หมวดหมูเอกสาร เนื่องจากอัลกอริทึมที่ใชในการเรียนรูเพ่ือสรางตัวจําแนก
หมวดหมูโดยทั่วไป ไมสามารถรองรับการทํางานกับจํานวนคุณลักษณะ
ของเอกสารที่สูงมากได และจํานวนคุณลักษณะที่มากสงผลถึงการใช
ทรัพยากรและหนวยความจําของระบบจํานวนมากที่ใชในการเรียนรู ซึ่ง
งานวิจัยน้ีใชคาสถิติไคสแควร  เปนตัวเลือกคุณลักษณะในการจัดหมวดหมู
เอกสาร โดยคาสถิติไคสแควร ไดจากการทํานายจากกลุมเอกสาร โดยการดู
จากการมีอยูหรือไมมีอยูของคําในเอกสารที่ทําการเรียนรู [3,9] 
 
2.7 คาสถิติไคสแควร (Chisquare)  
คาสถิติไคสแควร เปนการวิเคราะหความความสัมพันธระหวางคําท่ีปรากฎ
ในเอกสารและกลุมเอกสาร โดยคาสถิติไคสแควที่ใชในการพิจารณาคือ 
คาเฉลี่ย กับคาสูงสุด สามารถนิยามไดโดย [3] 
 
 
  A  คือ จํานวนเอกสารจากกลุม c  ซึ่งมีคํา t 
  B  คือ จํานวนเอกสารซึ่งมีคํา t แตไมไดอยูในกลุม c 
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  C  คือ คือ จํานวนเอกสารจากกลุม c ซึ่งไมมีคํา t 
  D  คือ จํานวนเอกสารที่ไมไดอยูในกลุม c  และไมมีคํา t 
  N  คือ จํานวนเอกสารทั้งหมด 
  
 
 
  

ภาพท่ี 1  ตารางสถิติไคสแควร 
 
2.8 อัลกอริทึมเครือขายฟงกชันฐานรัศมี (Radial Basis 
Function Network) 
เครือขายฟงกชันฐานรัศมีจัดเปนเครือขายไปขางหนาประเภทหนึ่ง ที่ไดรับ
การยอมรับวามีประสิทธิภาพสูงเครือขายหน่ึง โดยเครือขาย Radial Basis 
Function Network (RBF) แตกตางไปจากเครือขายเพอรเซ็พตรอนแบบ
หลายช้ัน (multi-layer perceptron) ตรงท่ีเครือขาย RBF น้ันมีช้ันซอนเรน
เพียงช้ันเดียว เครือขายฟงกชันฐานรัศมีสามารถพิจารณาเปนฟงกชันการสง 
(mapping function) ของความสัมพันธระหวางคูรูปแบบอินพุตและเอาตพุต
ได โดยการเรียนรูของเครือขายเปนการปรับคานํ้าหนักประสาทใหได
ฟงกชันการสงท่ีเหมาะที่สุด ดังนั้นเราสามารถกลาวไดวาเครือขาย RBF คือ
กระบวนการปรับเสนโคง (curve fitting) ระหวางขอมูลอินพุตกับเอาตพุต 
สถาปตยกรรมของเครือขาย RBF ประกอบไปดวยช้ันของนิวรอน 3 ช้ัน
ดังนี้ [10] 
 ช้ันอินพุต แตละอินพุตจะแทนคุณลักษณะของเวกเตอรอินพุต 
เหมือนกับในเครือขายเพอรเซ็พตรอนแบบหลายชั้นทั่วๆไป ในท่ีนี้
เวกเตอรอินพุตมีขนาดเทากับ N 
 ช้ันซอนเรน  แตละนิวรอนในชั้นซอนเรนจะมีฟงกชันถายโอนซึ่งมี
ลักษณะพิเศษ ที่ซึ่งใหผลตอบสนองของฟงกชันที่ขึ้นอยูกับระยะหาง
ระหวางอินพุตกับจุดศูนยกลางของฟงกชัน กลาวคือถาเวกเตอรอินพุตอยู
ใกลจุดศูนยกลางมาก เอาตพุตท่ีไดจะมาก ถาเวกเตอรอินพุตอยูหางออก
จากจุดศูนยกลาง เอาตพุตที่ไดจะลดลงตามลําดับ ในที่นี้จํานวนนิวรอนใน
ช้ันซอนเรนมีขนาดเทากับ S 
 ช้ันเอาตพุต   มีหนาท่ีรวมเอาตพุตที่ไดจากแตละนิวรอนในชั้นซอน
เรน เครือขายใหเอาตพุตในรูปของเวกเตอรขนาดเทากับ M 
 
 
 
 
 
 
 

 
 

ภาพที่ 2  เครือขาย Radial Basis Function Network 

ดังนั้นเราสามารถพิจารณาเครือขาย RBF เปนการฟงกชันการสงระหวาง
ปริภูมิของอินพุต 1Np ×∈R ไปยังปริภูมิของเอาตพุต 1My ×∈R  ได 
จากเครือขาย RBF ในรูปขางตน จะไดวาเอาตพุตของเครือขายมีคาเทากับ 
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โดยที่ (.)kφ          =   ฟงกชันส งคาจาก +R  ไปยัง R  
  . 2         =   ฟงกชันระยะทางแบบยุคลิด 
     ikw             =   คานํ้าหนักประสาทในชั้นซอนเร น 
     S                =    จํานวนนิวรอนในชั้นซอนเรน 
 1N

kc ×∈R =     เวกเตอรจุดศูนยกลางของ RBF ในปริภูมิของ
เวกเตอรอินพุต 
 สําหรับแต ละนิวรอนในชั้นซอนเรน     คาระยะทางยุคลิดระหวาง
เวกเตอรจุดศูนยกลาง kc กับเวกเตอรอินพุต p  จะถูกคํานวณ เอาตพุต
ของนิวรอนในชั้นซอนเรนน้ีจะไดจากฟงกชัน (.)kφ  ซึ่งเป นฟงกชันแบบ
ไม เปนเชิงเสน สุดทายแลวเอาตพุตของเครือขายจะไดจากผลรวมของค า
นํ้าหนักประสาทกับเอาตพุตของนิวรอนจากชั้นซอนเรน           โดยฟงกชัน 

(.)kφ  ที่ใช ในเครือขาย RBFในงานวิจัยนี้คือ ฟงกชันเกาสเซียน 
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ภาพท่ี 3  ฟงกชันฐานรัศมีแบบเกาสเซียน 

 
2.9 การวัดประสิทธิภาพ 
การทดสอบเพื่อเปรียบเทียบประสิทธิภาพในการจําแนกหมวดหมูเอกสาร
ภาษาไทยนั้น สามารถวัดที่ประสิทธิภาพของการจําแนกขอมูล ตามแนวคิด
ทางดานการคนคืนสารสนเทศ ซึ่งก็คือการวัดคาความถูกตอง (Accuracy) 
คาความแมนยํา (Precision) และคาความระลึก (Recall) และคา F-Measure 
ซึ่งคํานวณไดดังตาราง Confusion matrix ดังภาพ [8] 
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ภาพท่ี 4  Confusion matrix 

 
 TP = จํานวนตัวอยางที่อยูกลุม Cj และตัวจําแนกทํานายวาอยูกลุม Cj 
 FP = จํานวนตัวอยางท่ีไมอยูกลุม Cj และตัวจําแนกทํานายวาอยูกลุม Cj 
 FN = จํานวนตัวอยางที่อยูกลุม Cj และตัวจําแนกทํานายวาไมอยูกลุม Cj 
 TN = จํานวนตัวอยางที่ไมอยูกลุม Cj และตัวจําแนกทํานายวาไมอยูกลุม Cj 
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2.10 ครอสวาลิเดช่ัน (Cross Validation)  
เปนวิธีการในการคาดการณคาความผิดพลาดของโมเดลที่นําเสนอ โดย
พ้ืนฐานของวิธีการครอสวาลิเดชั่นคือ การสุมตัวอยาง (Resampling) โดย
เร่ิมจากแบงชุดขอมูลออกเปนสวนๆและ นําบางสวนจากชุดขอมูลนั้นมา
ตรวจสอบ ผลลัพธจากการทําครอสวาลิเดชั่นมักถูกใชเปนตัวเลือกในการ
กําหนดโมเดล เชน สถาปตยกรรมเครือขายการสื่อสาร (Network 
architecture), โมเดลในการคัดแยกประเภท(Classification model) เชนใน
การจําแนกขอมูลโดยใชเทคนิคของ Data mining เชน Neural Network 
หรือ Decision Tree นั้น จะตองมีการแบงขอมูลออกเปนชุดสอนและชุด
ทดสอบ แตในบางครั้งอาจเกิดปญหาจากการเลือกขอมูลที่ดีและ งายมาเปน
ขอมูลชุดทดสอบ ทําใหผลการจําแนกประเภทนั้นดีเกินจริง ดังนั้นจะมีการ
คิดวิธี k-fold cross validation ขึ้นมาแกปญหา  

โดยการแบงขอมูลแบบ K - fold cross-validation คือการแบงขอมูล
ออกเปน K ชุดเทาๆกัน และทําการคํานวณคาความผิดพลาด K รอบ โดย
แตละรอบการคํานวณขอมูลชุดหน่ึงจากขอมูล K ชุดจะถูกเลือกออกมาเพื่อ
เปนขอมูลทดสอบ และขอมูลอีก K - 1 ชุดจะถูกใชเปนขอมูลสําหรับการ
เรียนรูดังตัวอยางตอไปนี้ K - fold Cross Validation ( K = 5) ชุดขอมูล
หลังจากทําการแบงออกเปน 5 ชุดขอมูลยอยเทาๆกัน โดยแตละกลองคือชุด
ขอมูลยอย 1 ชุด  ดังภาพ 

 
 
 
 
 
 
 

 
ภาพท่ี 5  K - fold cross-validation 

 
3.วิธีการดําเนินการวิจัย 

งานวิจัยน้ีทําการทดลองการลดมิติของคุณลักษณะรวมกับ อัลกอริทึมใน
การจําแนกประเภทเรียนรูแบบมีผลเฉลย (Supervised Learning) โดย
มุงเนนจําแนกหมวดหมูเอกสารภาษาไทย โดยทดสอบกับเอกสารประเภท
ขาวอิเล็กทรอนิกสจากหนังสือพิมพไทยรัฐ  จํานวน 10  กลุม ไดแก กลุม
การศึกษา กลุมบันเทิง กลุมสังคม กลุมการเมือง กลุมเทคโนโลยี  กลุมกีฬา  
กลุมขาวตางประเทศ กลุมเกษตร กลุมเศรษฐกิจ กลุมกรุงเทพ โดยมีจํานวน
กลุมตัวอยางท้ังหมด  12000 เอกสาร เปนกลุมตัวอยางเรียนรู และทําการ
ทดสอบดวยวิธี 10-fold cross validation  โดยแบบจําลองท่ีนําเสนอใน
งานวิจัยน้ีทําการลดขนาดคุณลักษณะของขอมูลดวย คาสถิติไคแสควร 
(Chisquare) โดยพิจารณาจากคาสูงสุด  ซึ่งผลที่ไดจากการลดขนาดของมิติ
ดังกลาว จะถูกสงเขาเครื่องจักรการเรียนรูแบบมีผลเฉลยดวยอัลกอริทึม
เครือขายฟงกชันฐานรัศมี (RBF) ทําการเรียนรู ทําการทดสอบเปรียบเทียบ
ประสิทธิภาพดานความถูกตอง ความแมนยํา โดยวัดท่ีประสิทธิผลของการ
จาํแนกตามแนวคิดทางดานการคนคืนสารสนเทศ  
  
 
 
 

 
 
 
 
 
 
 
 

 
 

ภาพที่ 6 ข้ันตอนวิธีจําแนกประเภทของเอกสารภาษาไทย 

 

Classification Algorithm
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Indexing

Feature Selection

Dictionary
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4.ผลการทดลอง 
การทดลองลดคุณลักษณะดวยวิธี Chi-square และเรียนรูดวยอัลกอริทึม
เครือขายฟงกชันฐานรัศมี (RBF) ฟงกชันเกาสเซียน บนแบบจําลองการจัด
หมวดหมูเอกสารภาษาไทย การทดสอบอัลกอริทึมในการสังเคราะหโมเดล
ใชซอฟตแวร Weka version 3.6 พารามิเตอรดั้งเดิม (Default parameter)   
ทําการเปรียบเทียบประสิทธิภาพดวยคาความถูกตอง (Accuracy)  คาความ
แมนยํา (Precision) และคาความระลึก (Recall) และคา F-Measure ซึ่ง
ไดผลการทดลองดังนี้ 

 
ภาพที่ 7  ผลเปรียบเทียบประสิทธิภาพดาน Accuracy 

 
 ผลทดลองเมื่อสกัดคุณลักษณะคํามาจากกลุมเอกสาร ที่ใชในการ
เรียนรูไดมาทั้งหมด 29047 คุณลักษณะ เมื่อลดคุณลักษณะดวย Chi-square 
ที่ระดับแตกตางกันและเรียนรูดวยเครือขายฟงกชันฐานรัศมีพบวา เมื่อใช
คุณลักษณะของเอกสารจํานวน 10000 คุณลักษณะมาทดสอบใหคาความ
ถูกตอง(Accuracy)  เทากับ 83.39 % แตเมื่อลดมิติคุณลักษณะลงเหลือ 2000 
คุณลักษณะ ใหคาความถูกตองสูงขึ้นเทากับ 85.64 % มากกวาขอมูล
ตนฉบับที่ยังไมลดมิติ โดยสามารถลดมิติของขอมูลไดถึง 93.11% (29047-
2000 / 29047) โดยไมกระทบตอคาความถูกตองแตอยางใด แตเมื่อลดมิติ
ลงมากกวาระดับดังกลาวพบวา คาความถูกตอง เร่ิมถดถอยลงตามจํานวน
ของมิติขอมูลที่ลดลงตามลําดับ 
 

 
ภาพท่ี 8  ผลเปรียบเทียบประสิทธิภาพดาน F-measure 

 
เมื่อเปรียบเทียบประสิทธิภาพดาน F-Measure ผลทดลองพบวา เมื่อใช
คุณลักษณะของเอกสารจํานวน 10000 คุณลักษณะมาทดสอบใหคา F-
Measure เทากับ 83.40 % แตเมื่อลดมิติคุณลักษณะลงเหลือ 2000 
คุณลักษณะ ใหคาความถูกตองสูงขึ้นเทากับ 85.80 % มากกวาขอมูล

ตนฉบับที่ยังไมลดมิติ แตเมื่อลดมิติลงมากกวาระดับดังกลาวพบวา คา F-
Measure  เร่ิมถดถอยลงตามจํานวนของมิติขอมูลที่ลดลงตามลําดับ 

 

 
ภาพท่ี 9  ผลเปรียบเทียบประสิทธิภาพดาน Precision 

 

 
ภาพท่ี 10  ผลเปรียบเทียบประสิทธิภาพดาน Recall                                                    

 

เมื่อเปรียบเทียบประสิทธิภาพดาน คาความแมนยํา (Precision) และคาความ
ระลึก(Recall) ผลทดลองพบวาเปนไปในทิศทางเดียวกันคือเมื่อใช
คุณลักษณะของเอกสารจํานวน 10000 คุณลักษณะมาทดสอบใหคาความ
แมนยําเทากับ 83.90 % คาความระลึกเทากับ 83.40 % แตเมื่อลดมิติ
คุณลักษณะลงเหลือ 2000 คุณลักษณะ ใหคาความแมนยําสูงขึ้นเทากับ 
86.30 %  คาความระลึก 85.60 %  มากกวาขอมูลตนฉบับที่ยังไมลดมิติ แต
เมื่อลดมิติลงมากกวาระดับดังกลาวพบวา คาทั้งสองเริ่มถดถอยลงตาม
จํานวนของมิติขอมูลที่ลดลงตามลําดับ 
 

 
ภาพที่ 11  ผลเปรียบเทียบประสิทธิภาพการจัดหมวดหมูเอกสารแยกตามประเภท 
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เมื่อพิจารณาประสิทธิภาพการจัดหมวดหมูเอกสารแยกตามประเภท ดวย
อัลกอริทึม RBF ท่ีพารามิเตอร 2000 คุณลักษณะ ซ่ึงใหประสิทธิภาพใน
การจําแนกสูงสุดพบวา  กลุมขาวท่ีจําแนกถูกตองมากที่สุดคือ กลุมขาวกีฬา 
(sport) 95.9%  รองลงมาคือกลุมขาวบันเทิง(entertia) 95.2% เศรษฐกิจ
(Economic) 86.8% ตางประเทศ (strange) 86.7% การเมือง(politic) 82.9%  
กรุงเทพ (Bangkok) 81.6%  เทคโนโลยี (techno) 81.2%   การศึกษา 
(educat) 79.5%  สังคม (society) 72.4% และการเกษตร 
(farming)67.8%ตามลําดับ 
 

5.สรุปผลการวิจัย 
งานวิจัยน้ีไดเสนอวิธีการลดมิติของขอมูลและทําการทดสอบประสิทธิภาพ
การจําแนกหมวดหมูเอกสาร โดยใชวิธีการลดคุณลักษณะดวยคาสถิติไค
แสควร (Chisquare)รวมกับอัลกอริทึมเครื่องจักรการเรียนรูดวยเครือขาย
ฟงกชันฐานรัศมี (Radial Basis Function Network)  เพื่อศึกษาวิธีการที่มี
ประสิทธิภาพในการจําแนกการจัดหมวดหมูเอกสาร จากการทดลองพบวา
การลดคุณลักษณะของขอมูลดวยวิธีไคแสควร แลวสงเขาเครื่องจักรการ
เรียนรูและวัดประสิทธิภาพจากจํานวนมิติของขอมูลท่ีดีท่ีสุด พบวา 
เครือขายฟงกชันฐานรัศมีที่จํานวน 2000  คุณลักษณะ ใหคาความถูกตอง 
(Accuracy)  เทากับ 85.64 %  คาความแมนยํา (Precision) เทากับ 86.30 %  
คาความระลึก(Recall) เทากับ 85.60 %  และคา F-Measure เทากับ 85.80 %  
 ผลการทดลองจากงานวิจัยนี้ พบวาเราสามารถลดมิติของขอมูลดวย
คาสถิติไคแสควร (Chisquare) ลงไดมากถึง 93% ขึ้นไป โดยไมกระทบตอ
ประสิทธิภาพในการจําแนกหมวดหมูเอกสารแตอยางใด แตสามารถลด
ทรัพยากรของระบบและลดระยะเวลาในการประมวลผลไดเปนอยางมาก 
ผลจากการวิจัยน้ีสามารถนําขั้นตอนวิธีที่นําเสนอไปประยุกตใชในการลด
มิติของขอมูลกับฐานขอมูลอ่ืนๆ และการสรางระบบจัดหมวดหมูเอกสาร
อัตโนมัติ เชน การคัดกรองเอกสาร (Document Filtering)  การจัดทําดัชนี
อัตโนมัติเพื่อใชในการคนคืนเอกสาร (Automatic Indexing for IR System) 
การจัดหมวดหมูของเว็บเพจ (Web Page Classification)  เปนตน 
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