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บทคัดยอ 
งานวิจัยฉบับนี้เปนการนําเสนอวิธีการสรางโมเดลสําหรับการจําแนก

ลักษณะสําคัญของภาพลายผาไหมแพรวา [6] กระบวนการในการสราง
โมเดลประกอบดวยขั้นตอนการประมวลผลภาพ คือ ขั้นตอนการสกัด
ลักษณะสําคัญซึ่งในงานวิจัยนี้ใชเทคนิคการวัดระยะหางระหวางพิกเซล 
(Vector Distance) [2] ที่เกิดภาพกับพิกัดพิกเซลเริ่มตน ใหความถูกตองใน
การรูจําที่ 93.71 % และอีกเทคนิคที่ใชในการสกัดลักษณะสําคัญของภาพ
ในงานวิจัยนี้คือ การหาความหนาแนนของพิกเซลภาพที่เกิดภาพ ให
ความถูกตองในการรูจําที่ 80.91 % จากการทดลองจะเห็นวาการสกัด
ลักษณะสําคัญของภาพลายผาไหมแพรวาดวยเทคนิคการวัดระยะหาง
ระหวางพิกเซลที่เกิดภาพกับพิกัดพิกเซลเริ่มตนนั้นมีความเหมาะสมกับการ
ดึงขอมูลลายผาไหมแพรวาไดดีกวาเทคนิคการหาความหนาแนนของ
พิกเซลที่เกิดภาพ 
 
คําสําคัญ—Vector Distance; การหาความหนาแนนของพิกเซล; การสกัด
ลักษณะสําคัญ; การรูจํา; ผาไหมแพรวา; 
 

1. บทนํา 
การประมวลผลภาพ (Image processing) [1] เปนอีกทฤษฎีหนึ่งที่

นักวิจัย นักพัฒนาเทคโนโลยีใหความสนใจในการศึกษาวิจัย และนํามา
ประยุกตใชกับชีวิตประจําวันมากขึ้น ตัวอยางเชน การรูจําปายทะเบียน
รถยนต จะเห็นไดวามีผลิตภัณฑออกมาแลวในปจจุบัน งานวิจัยการสราง
โมเดลการสกัดลักษณะสําคัญของภาพลายผาไหมแพรวา ก็เปนอีกงานวิจัย
หนึ่งที่นาสนใจ เนื่องจากลายผาไหมแพรวาแตละผืนผาเกิดจากลวดลาย
ขนาดเล็กหลายลาย หากมีการพัฒนาโมเดลที่ใชในการตรวจสอบลายผา
ไหมแพรวาไดจะทําใหเกิดโปรแกรมที่สามารถบอกไดวาลายผาลักษณะ
แบบไหนที่เรียกวาลายผาแพรวา  

การสกัดลักษณะสําคัญในการประมวลผลเปนกระบวนการสราง
ลักษณะเฉพาะใหกับแตละภาพเพื่องายตอการนําภาพไปรูจํา ในงานวิจัย
ของ Hanlina Kwasnicka [2] และคณะไดกลาวถึงกระบวนการสกัดลักษณะ
สําคัญดวยวิธี Vector Distance ในการประมวลผลภาพ และในงานวิจัย
ทางดานการประมวลผลภาพมีการนําเสนออยางตอเนื่องยกตัวอยางเชน ใน
ป พ.ศ. 2549 ไดมีการนําเสนองานวิจัยการรูจําปายทะเบียนรถยนตไทย 

ของ กฤติกา วงศาวณิช, ศุภชัย  ตั้งบุญญะศิริ และสิรภัทร  เชี่ยวชาญวัฒนา 
[5]  เปนการนําเอาทฤษฎีการประมวลผลภาพมาใชวิเคราะห และรูจําดวย
โครงขายประสาทเทียม  

ดังนั้นการวิจัยในครั้งนี้จึงไดนําเสนอแนวทางในการพัฒนาโมเดล 
หรือตัวแบบ สําหรับการรูจําขอมูลภาพผาไหมแพรวา ดวยเทคนิคการวัด
ระยะหางระหวางพิกเซล แตสําหรับลายผาไหมแพรวายังไมมีการวิจัยใน
เชิงของการประมวลผลภาพ หรือการนําลายผามาพัฒนาเปนโปรแกรมใช
ตรวจสอบลายผาเพื่อเปนการยืนยันลายดั้งเดิม และเปนการอนุรักษลายผา
ทองถิ่นตอไป 

2. Vector Distance 
การวัดระยะหางระหวางจุดเร่ิมตนกับพิกัดพิกเซล เปนเทคนิคหนึ่งใน

กระบวนการสกัดลักษณะสําคัญของภาพ หรือเปนการสรางลักษณะสําคัญ
ของภาพเพื่อใหการรูจํามีประสิทธิภาพมากขึ้น ขั้นตอนการสกัดลักษณะ
สําคัญของการวัดระยะหางระหวางพิกเซล มีดังนี้ 

 

 
รูปที่ 1. Box approach การแบงสวนภาพ 

 
Box approach เปนการสรางลักษณะสําคัญใหกับภาพโดยพิจารณา

พิกเซลที่มีคาเปนหนึ่ง ซึ่งเปนสวนที่เกิดลายผา โดยในการสรางลักษณะ
สําคัญใหกับภาพนั้นเปนการสกัดลักษณะสัญของภาพ ซึ่ง Box approach นี้
จะทําการแบงภาพออกเปนสวน ๆ ในการพิจารณาภาพ จากรูปที่ 1. เปน
การแบงภาพออกเปนสวน ๆ ทั้งหมด 35 สวนภาพ และในแตละสวนภาพ
จะทําการสรางลักษณะสําคัญใหแตละพิกเซลดวยสมการที่ 1 ของ
ทฤษฎีการวัดระยะหางระหวางจุดเร่ิมตนกับพิกัดพิกเซล 
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  สมการในการสรางลักษณะสําคัญดังนี้ 
                        2

1)( 22 jidkb +=                                 (1) 
 โดยที่    kbd  คือ การหาคาระยะหางระหวางจุดเร่ิมตน และระยะ                 
                                 พิกัดพิกเซล 
              i     คือ แถว 
       j      คือ หลัก 
   ),( ji    คือ ตําแหนงพิกัดบนบล็อกนั้น 
 

จากสมการ kbd   เปนการหาตําแหนงที่สรางลักษณะพิเศษใหกับภาพ
เฉพาะพิกเซลที่มีคาพิกเซลเทากับ 1 (ที่ใชเฉพาะพิกเซลที่มีคาเทากับ 1 นั้น
เนื่องมาจาก พิกเซลที่เทากับ 1 นั้น เปนพิกเซลที่เกิดภาพ) โดยที่สมการนี้
เปนการหาระยะหางระหวางตําแหนงที่เกิดภาพ (พิกเซล = 1) กับ จุดเร่ิมตน  
(0,0)ในแตละบล็อก 
 

3. กระบวนการของงานวิจัย 
3.1. ขั้นตอนการเตรียมขอมูล 
 การเก็บขอมูลภาพถายผาไหมแพรวามีการกําหนดรายละเอียด
ดังตอไปนี ้

(1)  ผาไหมแพรวาเปนแพรวาเกาะสลับลายพิเศษ และแพรวาลาย
เกาะ 
(2)  ระยะของการถายภาพผาไหมแพรวา 50-100 เซนติเมตร 
(3) ขนาดของภาพ 640x480 พิกเซล  

3.2. ขั้นตอนดําเนินงาน 
 
 
 
 
 
 

รูปที่ 2. ข้ันตอนการเตรียมขอมูลภาพ 
 
จากรูปที่ 2. เปนขั้นตอนในการเตรียมขอมูลภาพ โดยเร่ิมจากนํา

ขอมูลภาพเขามา แลว Binarization โดยการปรับเปลี่ยนขอมูลภาพที่นําเขา
มาเปนภาพสองระดับ คือ 0 กับ 1  เพื่องายตอการคํานวณ รวมถึงการนําไป
รูจําดวย  
 
3.2.1. ขั้นตอนการสกัดลักษณะสําคัญ 
ในงานวิจัยนี้ใชการสกัดลักษณะสําคัญแบบ การวัดระยะหางระหวาง
พิกเซล คือ เปนการวัดระยะหางระหวางจุดเร่ิมตนกับพิกัดพิกเซลที่เกิดภาพ 

 
รูปที่ 3. ภาพแพรวาลายเกาะ 

 

 
รูปที่ 4. ผลจากการแทนคาดวย Vector Distance ในสวนภาพที่ 1 

 
จากรูปที่ 4. เปนการคํานวณหาคาการวัดระยะหางระหวางพิกเซล 

โดยพิจารณาเฉพาะคาของพิกเซลที่เปน 1 เทานั้น (เนื่องจากเปนตําแหนง
พิกเซลที่เกิดภาพ) ถึงจะคํานวณหาคาระยะหาง ตัวอยางการคํานวณการ
สรางลักษณะสําคัญดังนี้ 
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3.2.2. การสรางโมเดลการรูจําดวยโครงขายประสาทเทียม 

การสอนโครงขายประสาทเทียม [4] จะใชการเรียนรูโมเดลดวย
โครงขายประสาทเทียมแบบแพรยอนกลับ เปนตัวสอนโครงขายใหเกิดการ
เรียนรูการสอนโครงขายจะกระทําไปจนกวาคาผลลัพธของโครงขายที่ไดมี
ความผิดพลาดนอยกวาคาที่ยอมรับได จะหยุดการสอนโครงขาย แลวทํา
การเก็บคาน้ําหนักทุกเสนเชื่อม คาไบแอสของแตละโหนด และอัตราการ
เรียนรูไวเพื่อนําไปใชตอไป ซึ่งในงานวิจัยฉบับนี้กําหนดคาน้ําหนักเร่ิมตน
คือคาสุมระหวาง [0,1] คาไบแอสเริ่มตนที่ 1 โดยมีอัตราการเรียนรูเปน 0.1 
และคาความผิดพลาดที่ใชตรวจสอบคือ 0.05 และรูปที่ 5 สามารถอธิบาย 
การสรางโมเดลลายผาดวยโครงขายประสาทเทียม ดังนี้  
 

Input 
Image 

Binarization Box 
Approach 

Normalized 
vector 

Data Image 
Normalized 
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รูปที่ 5. โมเดลการรูจํารายผาไหมแพรวาดวยโครงขายประสาทเทียม 
 
ชั้นอินพุต เปนชั้นที่รอรับขอมูลลักษณะสําคัญของลายผาไหมแพรวา ซึ่ง
ในงานวิจัยไดทําการแบงภาพลายผาออกเปน 35 สวน ดังนั้นในชั้นอินพุต
จะมีจํานวนโหนดเทากับขอมูลลายผาที่ไดเตรียมไว 
ชั้นซอน ทําหนาที่รับขอมูลจากอินพุตมาประมวลผลโดยที่จํานวนโหนดที่
ใชในการประมวลผลคือ 8 โหนด 
ชั้นผลลัพธ เปนชั้นที่แสดงผลลัพธจากการทํางานของชั้นซอน จํานวน
โหนดในชั้นนี้คือ 2 โหนด เนื่องจากวาในงานวิจัยคร้ังนี้ไดทดลองสราง
โมเดลสําหรับการสกัดลักษณะสําคัญผาไหมแพรวาเพียง 2 ลาย 
 

4. ผลการทดลองและวิจารณ 
ในงานวิจัยนี้ไดทดลองสกัดลักษณะสําคัญของลายผาไหมแพรวา 2 

ลาย คือ แพรวาลายเกาะและแพรวาลายเกาะสลับลายพิเศษ การสกัด
ลักษณะสําคัญแบบหาความหนาแนนของพิกเซลที่เกิดภาพ โดยการแบง
สวนภาพออกเปน 35 สวน แลวทําการหาความหนาแนนของพิกเซลที่ทํา
ใหเกิดภาพในแตละสวนภาพ ซึ่งวิธีนี้ทําใหไดผลการรูจําที่ 80.91% และ
ตอมาผูวิจัยไดทดลองนําภาพลายผามาเพิ่มลักษณะที่แตกตางกันใหกับ
พิกเซลที่เกิดภาพ นั่นคือ ทําการหาระยะหางระหวางพิกเซลที่เกิดภาพกับ
พิกัดเร่ิมตน สามารถรูจําไดที่ 93.71%  

 
ตาราง 1. ผลการทดสอบการสกัดลักษณะสําคัญ 

วิธีการสกัด 
รูจําดวยโครงขายประสาทเทียม (%) 

1 2 3 เฉลี่ย 
ความหนาแนน
ของพิกเซล 79.73 80.56 82.45 80.91 

Vector Distance 90.56 94.03 96.56 93.71 

 

 
 

รูปที่ 6. แสดงการเปรียบเทียบประสิทธิภาพการสกัดลักษณะสําคัญ 
ของภาพผาไหมแพรวา 

 
5. สรุปผลการทดลอง 

งานวิจัยนี้ไดนําเสนอวิธีการสกัดลักษณะสําคัญของลายผาไหมแพร
วา 2 ลายคือ ลายเกาะ และเกาะสลับลายพิเศษ จํานวน 300 ภาพ ดวย
อัลกอริทึม การวัดระยะหางระหวางพิกเซล และ การหาความหนาแนนของ
พิกเซล เพื่อใชในการพัฒนาโมเดลสําหรับการรูจําลายผา และไดใชเทคนิค
โครงขายประสาทเทียมในการจัดกลุมขอมูลภาพเพื่อวัดประสิทธิภาพใน
การสกัดลักษณะสําคัญของภาพ สําหรับการเรียนรูและการทดสอบ 
ขั้นตอนของการเรียนรูนั้นจะใชขอมูล 70% จากขอมูลทั้งหมดและใชขอมูล 
30% ในการทดลองหาลักษณะสําคัญของภาพครั้งแรกใช วิธีการหาความ
หนาแนนของพิกเซล ผลที่ไดจากการวัดประสิทธิภาพดวยโครงขาย
ประสาทเทียม ประสิทธิภาพโดยรวมอยูที่รอยละ 80.91 จากนั้นไดมีการนํา
ภาพลายผามาทดสอบกับอัลกอริทึม การวัดระยะหางระหวางพิกเซล ซึ่ง
เปนการหาลักษณะสําคัญของภาพดวยวิธีการวัดระยะหางพิกเซลที่เกิดภาพ
กับตําแหนงเร่ิมตนของสวนภาพที่ไดทําการแบงไวในเบื้องตน พบวาให
ประสิทธิภาพโดยรวมของการพัฒนาโมเดลการสกัดลักษณะสําคัญอยูที่
รอยละ 93.71 

จากการทดลองพบวาทั้งสองวิธี ยังมีปญหาที่กอใหเกิดความผิดพลาด
ในการจัดกลุมของโมเดล อาจเนื่องมาจากลักษณะลายผาแพรวาแตละลายมี
ลักษณะที่แตกตางกันนอย ดวยสาเหตุนี้อาจทําใหการพัฒนาโมเดลในครั้งนี้
มีขอผิดพลาด  ดังนั้น ในงานวิจัยตอไปอาจจะเปนการทดลองพัฒนาโมเดล
ที่สามารถจัดกลุมลายผาเองอัตโนมัติตามลักษณะลายผาที่คลายกัน เพื่อเปน
การคนหาวิธีที่สามารถระบุลายผาไหมแพรวาไดอยางถูกตองตอไป 
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